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(")zetge

Kural Tabanli Varlik Tanima (Named Entity Recognition - NER) Dogal Dil Isleme (Natural Language Processing — NLP) uygulamalarinda cok énemli bir
6n isleme adimidir. Son zamanlarda, Derin Ogrenme (Deep Learning) yontemleri elle uygulanan (hand-crafted) 6zellikler ve bilgi kaynaklar: (knowledge
resources) yerine veri kiimesinden 6grenilen 6zellikler kullanildigi icin NLP uygulamalarinda kullanilmaktadir. Cift Yonli Uzun Kisa Siireli Bellek (Bidi-
rectional Long Short Term Memory — BiLSTM) 6nceki ve sonraki birkac nérondan gelen bilgiler ile girdi sayisini arttirmay1 saglayan yaklagimdir. Bu calis-
mada Chiu ve Nichols [1| 'in ¢alismasindaki BiLSTM-CNN modeline ekstra soézciik 6zellikleri ve ilgi (attention) mekanizmas: eklenilerek genisletilmistir.

Deneyler

Kural Tabanli Varlik Tanima (NER) yer, kisi, -
zaman, kurum gibi benzer ozelliklerine gore Models F"1-scores
simiflandirilan  kelime gruplarimi  tanimlayan BiLSTM-CNN -+ emb R0 40
ve dile bagimli veya dilden bagimsiz olarak :
simiflandiran bir sistemdir [2]. NER sistemi ¢ok AFt_BILSTM_CNN T emb. 89.9C
biiyik calisma kiimelerinde uygulanabilmek- BiLSTM-CNN + emb - with PoS tag 39.8(
tedir.  Elle uygulanan kurallar (handcrafted Att-BiLSTM-CNN + emb - with PoS tag 90.1C
I‘UIGS). ve yer adlari dizini (gazetteers), sozcuk BiLSTM-CNN + emb - with suffix - attention 89.70
tiirlerindeki - (Part-of-Speech — PoS) etiketler | ' = Att_Bi,STM-CNN + emb - with suffix - attention ~ 89.3(
(tagger) gibi kurallara gore veri kaynaklar1 NER BiLSTM-CNN - emb - with PoS tag-suffix 90.0(
sistemindeki bagariy1 etkileyen faktorlerdir |3]. . . S '
Asagidaki ciimle NER’e gore bir climlenin nasil Att-BiLSTM-CNN + emb - with PoS tag+suffix 89.9C
etiketlendiginin bir ornegidir: BiLSTM - emb - lex [1] 91.62
Ornek: “ Vancouver {konum} is a coastal CNN-BiLSTM-CRF [5] 91.21
seaport city on the mainland of British JERL 91.20
Colombia {konum}. The city’s mayor is Baseline + Gaz + LexEmb 90.9C
Gregor Robertson {kisi}.” W500 + P125 + P64 90.90

, | Word-class Model 90.8C
Bu calismada Chiu ve Nichols [1|’1n ¢alismasin- BILSTM.CRF 00.1(

daki BiLSTM-CNN modeline ekstra sozciik ozel-

likleri ve ilgi (attention) mekanizmasi eklenilerek
enisletilmis ve daha viiksek bir basari hedeflen-
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mistir.
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